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Resumo:

Ao problematizar a violéncia oriunda de atividades criminais, esse estudo buscou avaliar como
externalidades urbanas e varidveis demogréaficas poderiam constituir-se em possiveis determinantes das
ocorréncias relacionadas aos furtos e aos crimes de natureza violenta registrados na cidade de Uberlandia-
MG, no ano de 2010. Também foram pesquisadas duas modelagens capazes de fornecer um perfil acerca da
composicdo (tipologia criminal) daquelas ocorréncias. Mediante a aplicagdo da andlise de regressao linear
pelo método stepwise, foi observado um relacionamento estatisticamente relevante entre as varidveis
referentes & “quantidade de domicilio/bairro” e ao “prego/m*/lote/bairro” com as ocorréncias relativas aos
furtos integrantes da amostra de pesquisa. Com relacdo aos crimes de natureza violenta, somente a
“quantidade de domicilio/bairro” foi considerada relevante, enquanto possivel direcionador das ocorréncias
dessa natureza. Também com o auxilio da analise de regressdo, além de corroborar com 0s achados
cientificos de outros estudos, essa investigacdo permitiu tracar o perfil detalhado tanto das ocorréncias de
furtos quanto dos crimes de natureza violenta integrantes da amostra de pesquisa.

Palavras-chave: Criminalidade. Violéncia. Determinantes. Métodos quantitativos aplicados.

Abstract:

To discuss the violence coming from criminal activities, this study sought to evaluate how urban
externalities and demographic variables could be in possible determinants of occurrences related to thefts
and crimes of a violent nature recorded in the city of Uberlandia-MG, in 2010. Were also surveyed two
modeling able to provide a profile about the composition (criminal typology) of those occurrences. By
applying the linear regression analysis by the stepwise method, we observed a statistically significant
relationship between the wvariables referring to the "amount of home/neighborhood" and
"price/m?/lot/neighborhood” with occurrences concerning thefts included in the sample research. With
regard to crimes of a violent nature, only the "amount of home/neighborhood"” was considered relevant as a
possible driver of such occurrences. Also with the help of regression analysis, and scientific findings
corroborate other studies, this research allows us to trace the detailed profile of both occurrences of theft
crimes as members of a violent nature of the survey sample.

Keywords: Crime. Violence. Determinants. Quantitative methods applied .

Resumen :

En el abordaje de la violencia producto de la delincuencia, este estudio trata de evaluar como las
externalidades urbanas y las variables demograficas podria ser caracterizado como posibles factores
determinantes de las ocurrencias relacionadas con robos y delitos de caracter violento registrado en la ciudad
de Uberlandia-MG, en 2010. También se han estudiado dos de modelado capaz de proporcionar un perfil


mailto:carlosjj2004@hotmail.com

sobre la composicion (tipologia de 16s delitos) de las incidencias. Al aplicar el analisis de regresion lineal
por el método paso a paso, se observé una relacion estadisticamente significativa entre las variables referidas
a la "cantidad de casa/barrio" y "preco/m?/lote/barrio” con sucesos relativos a los robos de la muestra
investigacion. Con respecto a los delitos de caracter violento, sélo la "cantidad de casa/ barrio™ se considerd
relevante como posible conductor de tales ocurrencias. También con la ayuda de andlisis de regresion
resultados cientificos de esta obra corroboran otros estudios, esta investigacion nos permite trazar el perfil
detallado de los dos casos de robo como delitos de carécter violento que compone la muestra de la
investigacion.

Palabras clave: Crimen . Violencia. Determinantes . Métodos cuantitativos aplicados .

1 Introducéo

Nos dias atuais, é perceptivel que os indices de criminalidade e violéncia vém crescendo cada vez
mais em todos os municipios brasileiros. A sociedade brasileira testemunha um processo de escalada da
criminalidade sem limites, e, assim, se vé imersa em uma situacdo de crescente desequilibrio social
(CALDEIRA, 2002; CAMARGO, 2002).

A despeito da evolucdo econdmica e tecnologica constatada no Brasil ao longo da ultima década, sdo
cada vez mais elevados os indices de criminalidade nas cidades brasileiras, o que torna o assunto uma
constante na pauta dos debates politicos e, ainda, alvo de varios estudos cientificos voltados para a gestdo
desse problema social (CANO, 2006; SAPORI, 2007).

Nesse contexto, ao admitir que a compreensdo do fendmeno da violéncia esta longe de solucionar o
problema em si, contudo, levando-se em consideracdo que o estudo dos seus possiveis determinantes pode
direcionar acdes de natureza preventiva que ajudem a reduzi-lo, a presente pesquisa foi constituida a partir
do seguinte questionamento direcionador: como caracteristicas externas (externalidades urbanas) e
demogréficas dos bairros da cidade de Uberlandia-MG poderiam constituir-se em possiveis determinantes
dos furtos e crimes violentos registrados em 53 bairros daquela cidade, no ano de 2010, e, ainda, qual a
composicao geral desses dois tipos de criminalidade?

Ao problematizar a questdo relacionada aos possiveis determinantes da criminalidade, esta
investigacdo de natureza cientifica empirico-analitica, apoiada em métodos quantitativos, teve por objetivo
geral avaliar como caracteristicas externas (externalidades urbanas) e demogréaficas dos bairros da cidade de
Uberlandia-MG poderiam constituir-se em possiveis determinantes da criminalidade relacionada,
inicialmente, aos furtos, e, depois, em relagdo aos crimes violentos, todos registrados em 53 bairros daquela
cidade, no ano de 2010, e, numa segunda etapa, buscou identificar uma modelagem descritiva da
composicao geral desses dois tipos de criminalidade.

Para atingir o objetivo geral deste estudo, inicialmente, foi constituida a plataforma teorica sobre a
qual essa investigacdo cientifica foi conduzida. Nessa etapa, buscou-se analisar os resultados de estudo
correlatos, tanto no cenario nacional quanto internacional, sendo que, como resultado originou-se a segunda

secdo deste artigo.
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Em um segundo momento, foram levantados os dados da pesquisa, caracterizada a sua amostra,
identificadas as varidveis (dependentes e independentes) do presente estudo e, ainda, o respectivo metodo de
andlise. Dessa forma, foi originada a terceira se¢do do presente artigo.

Como terceira etapa dessa investigacdo, procedeu-se a andlise dos dados e a apresentagdo dos
resultados da pesquisa, originando-se, assim, a quarta secdo deste trabalho.

Finalmente, a partir da redacdo da quinta secdo deste artigo, foram apresentadas as consideracfes

finais acerca de todo esse processo de investigacao cientifica.

2 Referencial Tedrico

A investigacao cientifica sobre os possiveis determinantes da criminalidade, sob a 6tica econdmica,
surgiu nos anos 60 com especial destaque para dos estudos realizados por Fleisher (1963, 1966) e Becker
(1968), entre outros. Desde entdo, diversas varidveis econdmicas e sociais vem sendo testadas enquanto
possiveis determinantes da criminalidade, contudo, conforme observam Gutierrez et al (2004), a
identificacdo de um conjunto uniforme dessas variaveis ainda ndo se concretizou.

No Brasil, Zaluar (1985) realizou um dos primeiros estudos sobre criminalidade. Esse trabalho foi
baseado em pesquisas etnograficas em favelas do Rio de Janeiro e identificou uma série de fatores que
associavam o contexto social dessas comunidades a violéncia e criminalidade ali existentes.

A partir do trabalho de Zaluar (1985) o estudo dessa tematica comecou a chamar a atencao de outros
pesquisadores da area econémica, dentre eles, Coelho (1988) e Paixao (1988). Ambos 0s autores destacaram
a importancia de se utilizar varidveis relacionadas a fatores socioeconémicos para a determinacdo da
criminalidade, e, ainda, criticavam a utilizacdo de variaveis relacionadas exclusivamente a eficacia do
sistema de justica criminal e a policia.

Beato e Reis (2000) pesquisaram um possivel relacionamento entre emprego e os crimes violentos
ocorridos em Belo Horizonte de 1996 e 1998. Os resultados desse estudo n&o foram estatisticamente
significativos, em funcdo do tamanho da série temporal de dados estudada.

Ao tentarem analisar a existéncia de possiveis relacionamentos entre emprego e homicidios, Sapori e
Wanderley (2001) analisaram dados do Ministério da Saude e da Pesquisa Mensal de Emprego do IBGE, de
1982 até 1998, referente as regides metropolitanas do Rio de Janeiro, Sdo Paulo, Belo Horizonte e Porto
Alegre, e, também, ndo identificaram evidéncias relevantes de um possivel relacionamento entre indices de
violéncia e as varidveis socioeconémicas contempladas em sua investigacéo.

Com base em dados de 1991, Cano e Santos (2002) identificaram evidéncias de correlacdo entre
urbanizacdo e homicidios nos estados brasileiros, contudo, ndo foi possivel identificar uma relacdo entre
taxas de homicidios e as variaveis relacionadas a desigualdade de renda e & educacéo.

Acerca de um possivel relacionamento entre variaveis espaciais e criminalidade, realizaram um
estudo que buscou avaliar possiveis relacionamentos entre taxas de criminalidade Gould, Weinberg e
Mustard (2002) e as oportunidades de trabalho no mercado local nos Estados Unidos, num periodo

compreendido entre 1979 e 1995. Esses pesquisadores identificaram que a criminalidade pode fazer com que
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os cidaddos e/ou empresarios abandonem determinadas regibes em funcdo da elevada incidéncia ou
tendéncia crescente de crimes (GOULD; WEINBERG; MUSTARD, 2002).

Ainda acerca de um possivel relacionamento entre variaveis espaciais e criminalidade, no Brasil,
Lobo e Fernandez-Carrera (2003), Oliveira (2005), e, ainda, Lemos, Santos Filho e Jorge (2005)
identificaram evidéncias significativas de que a criminalidade esta relacionada a variaveis espaciais.

Entre outras evidéncias, Lobo e Fernandez-Carrera (2003) observaram que menores graus de
urbanizacdo podem contribuir significativamente para a reducdo das taxas de criminalidade dos municipios
analisados por eles.

Utilizando dados longitudinais de todas as cidades brasileiras, Oliveira (2005) identificou que o
tamanho da populacéo pode constituir-se em um dos fatores potencializadores da criminalidade urbana.

Lemos, Santos Filho e Jorge (2005) utilizaram os dados de 36 bairros do municipio de Aracaju para
identificar os determinantes da criminalidade contra o patriménio (roubos, furtos, danos, entre outros) e
contra a pessoa (homicidios culposos, dolosos e tentados). Sendo que, nesse estudo, fatores como
concentracdo de renda, infraestrutura e a densidade demografica dos bairros, entre outros, foram
determinantes da criminalidade contra a propriedade naquele municipio (LEMOS; SANTOS FILHO;
JORGE, 2005).

Nesse sentido, diante do exposto, parece razoavel admitir que a realizacdo de um estudo que
contemple tanto varidveis econémicas quanto demogréaficas, conforme proposto nessa investigacdo, pode

contribuir para a identificacdo de possiveis determinantes da criminalidade urbana.

3 Metodologia

Como variaveis de estudo, foram utilizadas as quantidades referentes aos 9.017 furtos e 2.907 crimes
de natureza violenta realizados em 53 bairros da cidade de Uberlandia-MG no ano de 2010, cujas
ocorréncias foram documentadas a partir dos boletins registrados pelo Comando da Policia Militar de Minas

Gerais daquela cidade, conforme descrito no Quadro 1.

Quadro 1 - Variaveis dependentes utilizadas no estudo

Identificagdo no banco dados Unidade Fonte
i FURTOS_CONSUMADOS Ocorréncia Planilhas obtidas diretamente com a PMMG (2010)
i |CRIMES_VIOLENTOS Ocorréncia Planilhas obtidas diretamente com a PMMG (2010)

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa.

Se somadas, as observacgdes que integraram a amostra dessa pesquisa (total de furtos consumados +
total crimes violentos) representam 89% da populacéo referente a todos os crimes registrados naquele ano
({[9.017+2.907]/13.360}x100=89%). Sendo que, ndo foram utilizadas todas as informag¢des referentes aos
13.360 crimes registrados ao longo daquele ano, pois, ndo foi possivel coletar todos os dados relativos as

variaveis explicativas de todos os bairros onde eles ocorreram.
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Como possiveis variaveis explicativas daquelas duas modalidades de crimes alvo desse estudo foram
utilizadas variaveis de duas naturezas distintas, ou seja, variaveis de natureza externas (externalidades
urbanas) e varidveis demograficas propriamente ditas.

As varidveis de natureza externas, apresentadas nos itens “i” e “ii” do Quadro 2, dizem respeitos as
caracteristicas externamente perceptiveis em cada um dos bairros analisados, podendo ser chamadas apenas
de externalidades urbanas. As variaveis de natureza demografica propriamente ditas, apresentadas nos itens
“1ii” a “vi” do Quadro 2, referem-se as caracteristicas demogréficas de cada bairro analisado nesse estudo e
dizem respeito as quantidades de habitantes, total e separada por género, e ao total de domicilios.

Quadro 2 - Variaveis explicativas utilizadas no estudo
Identif. no banco dados Unidade Natureza e descricdo Fonte

Variavel externa referente ao| Contato com imobiliarias.
i Preco_m2_lote R$/m%lote preco de venda por m? de lotes
urbanos em cada bairro analisado

Variavel externa referente a area

i |Area_km2 km? total ocupada por cada bairro
analisado
Variavel demografica referente ao
i |Qtd_total_de_habit unidade total dos habitantes em cada bairro|
analisado Planilhas disponibilizadas no site
Variavel demografica referente a da Secretaria Municipal de
iv  |Qtd_domic unidade quantidade total de domicilios em| Planejamento Urbano - Diretoria
cada bairro analisado de Pesquisas Integradas (2010),

Variavel demogréfica referente ao| resumidas com base nos dados
total dos habitantes do género| do Censo de 2010 do IBGE.
masculino, em cada bairro
analisado

Variavel demogréfica referente ao
vi |Qtd_habit_Gen_Fem unidade total dos habitantes do género
feminino, em cada bairro analisado

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa.

v |Qtd_habit_Gen_Masc unidade

Com relacdo as fontes e a natureza dos dados dessa pesquisa, observa-se que foram utilizadas
informacdes obtidas a partir de fontes secundarias de dados. Sendo que, as informacOes referentes as
variaveis de estudo foram obtidas junto ao Comando da Policia Militar de Minas Gerais, ja tabuladas por
ele. Em relacdo as variaveis explicativas, exceto o preco de venda por metro quadrado dos lotes urbanos em
cada bairro analisado, todas as demais informacdes foram obtidas, ja tabuladas, a partir das informacdes
contidas no site da Secretaria Municipal de Planejamento Urbano da cidade.

Em relacdo ao preco de venda por metro quadrado dos lotes em cada bairro analisado, cabe
considerar que os imdveis urbanos possuem caracteristicas proprias e extremamente diferenciadas dentro de
um mesmo bairro, e, ainda, de um bairro para outro. Assim, a unidade de medida comum a todos 0s imoveis
é justamente preco médio por metro quadrado dos lotes urbanos em cada bairro integrante da amostra de
pesquisa (item “i” do Quadro 2).

Para a coleta dos dados relativos aos precos medios por metro quadrado dos terrenos comercializados
nos bairros de Uberlandia, optou-se pela amostra do tipo aleatdria, porém, ndo probabilistica, onde, apés
identificar os bairros cujas informacGes estavam completamente disponiveis no site da Secretaria Municipal
de Planejamento e Desenvolvimento Urbano de Uberlandia, foram pesquisados os pregos de 347 terrenos

cujo somatdrio das respectivas areas atingiu um total de 192.592 m?. Os respectivos precos e areas totais
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foram consultados junto as imobiliarias cujos anuncios estavam disponiveis nos seus sites. E assim, para

identificacdo dos precos médios por metro quadrado, em cada um dos 53 bairros investigados, foi realizada a

divisdo do somatorio dos respectivos precos de venda (R$) pelo somatério das respectivas areas totais (m?),

bairro por bairro.

Para identificacdo da composicdo geral daqueles dois tipos de criminalidade (furtos e crimes

violentos), foi utilizado o detalhamento fornecido pelas informacdes contidas nas planilhas obtidas junto ao

Comando da Policia Militar de Minas Gerais, conforme descri¢do apresentada no Quadro 3.

Quadro 3 — Detalhamento da composic¢ao das variaveis de estudo analisadas nessa pesquisa

Identif. no banco dados Descrigdo Natureza
C02001_FURTO_CONS_RESIDENCIA Furto consumado a residéncia
C02002_FURTO_CONS_TRANSEUNTE_EM_VIA  [Furto consumado a transeunte em via publica
C02003_FURTO_CONS_PESSOAS_EM_ESTAB_  [Furto consumado a pessoas em estabelecimento comercial
C02004_FURTO_CONS_PESSOAS_EM_ESTAB_  [Furto consumado a pessoas em estabelecimento bancério/valores
C02005_FURTO_CONS_PASSAGEIRO_DE_ONI Furto consumado a passageiro de 6nibus/colet.
C02006_FURTO_CONS_ESTAB_PUBLICO Furto consumado a estabelecimento publico
C02007_FURTO_CONS_DE_GADO_BOVINO Furto consumado de gado bovino
C02008_FURTO_CONS_DE_GADO_EQUINO Furto consumado de gado equino
C02009_FURTO_CONS_DE_ANIMAIS_DOMEST  [Furto consumado de animais domésticos e passaros
C02010_FURTO_CONS_ESTAB_COMERCIAL Furto consumado a estabelecimento comercial
C02011_FURTO_CONS_EMPRESA_DE_ONIBUS  [Furto consumado a empresa de 6nibus/colet.
C03001_FURTO_CONS_DE_AUTOMOVEL Furto consumado de automével
C03002_FURTO_CONS_DE_CAMINHAO_E_SIM  |Furto consumado de caminhao e similares
C03004_FURTO_CONS_DE_TRATOR__MAQUIN  [Furto consumado de trator, maquina agricola e similares
C03005_FURTO_CONS_DE_REBOQUE Furto consumado de reboque
C03006_FURTO_CONS_DE_MOTOCICLETA Furto consumado de motocicleta
C03007_FURTO_CONS_DE_BICICLETA Furto consumado de bicicleta
C03009_FURTO_CONS_DE_EMBARCACAO Furto consumado de embarcagéo Variavel de

C04001_FURTO_CONS_ARROMB_RESIDENCIA

Furto qualificado consumado/arrombamento a residéncia urbana

C04002_FURTO_CONS_ARROMB_ESTAB_BANC

Furto qualificado consumado/arrombamento a estabelecimento
bancério

€04003_FURTO_CONS_ARROMB_JOALHERIA _

Furto qualificado consumado/arrombamento a joalheria/relojoaria

€04004_FURTO_CONS_ARROMB_EM_VEIC_AU

Furto qualificado consumado/arrombamento em veic. automotor

C04005_FURTO_CONS_ARROMB_PREDIO_HAB

Furto qualificado consumado/arrombamento a prédio habitagao colet.

C04006_FURTO_CONS_ARROMB_DROGARIA_F

Furto qualificado consumado/arrombamento a drogaria/farmécia

C04007_FURTO_CONS_ARROMB_PADARIA

Furto qualificado consumado/arrombamento a padaria

C04008_FURTO_CONS_ARROMB_SUPERM_MER

Furto qualificado consumado/arrombamento a superm./mercearia

C04009_FURTO_CONS_ARROMB_PREDIO_COM

Furto qualificado consumado/arrombamento a prédio comercial

C04010_FURTO_CONS_ARROMB_IGREJA_TEM

Furto qualificado consumado/arrombamento a igreja/templo religioso

C04013_FURTO_CONS_ARROMB_RESIDENCIA

Furto qualificado consumado/arrombamento a residéncia rural

C04014_FURTO_CONS_ARROMB_ESTAB_PUBL

Furto qualificado consumado/arrombamento a estabelecimento
publico

C04015_FURTO_CONS_ARROMB_DEPOSITOS_

Furto qualificado consumado/arrombamento a depésitos em geral

C04017_FURTO_CONS_ARROMB_FORUM

Furto qualificado consumado/arrombamento a férum

C04018_FURTO_CONS_ARROMB_ESCOLA_PUB

Furto qualificado consumado/arrombamento a escola publica

C04019_FURTO_CONS_ARROMB_ESCOLA_PAR

Furto qualificado consumado/arrombamento a escola particular

C04099_FURTO_CONS_ARROMB_OUTROS

Furto qualificado consumado/arrombamento outros

estudo "furtos"

B01148__ SEQUESTRO_E_CARCERE_PRIVAD

Sequestro e carcere privado

B04001__ HOMICIDIO_TENTADO

Homicidio tentado

B04002___HOMICIDIO_CONSUMADO

Homicidio consumado

C05001__ROUBO_CONS__A_RESIDENCIA_U

Roubo consumado a residéncia urbana

C05004__ROUBO_CONS__A_ONIBUS_COLET

Roubo consumado a 6nibus/colet.

C05006___ROUBO_CONS__A_PREDIO_DE_HA

Roubo consumado a prédio de habitagéo colet.

C05007___ROUBO_CONS__A_DROGARIA_FAR

Roubo consumado a drogaria/farmacia

C05008__ROUBO_CONS__A_PADARIA

Roubo consumado a padaria

C05009__ROUBO_CONS__A_SUPERM_MERCE

Roubo consumado a superm./mercearia

C05010__ROUBO_CONS__A_PREDIO_COMER

Roubo consumado a prédio comercial

C05014__ROUBO_CONS__A RESIDENCIA R

Roubo consumado a residéncia rural/sitio/chacara

C05018__ROUBO_CONS__DE_VEIC__ AUTOM

Roubo consumado de veic. automotor

Variavel de
estudo  “crimes
violentos"
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C05020___ROUBO_CONS__A_TAXI

Roubo consumado a taxi

C05027__ROUBO_CONS__A_TRANSEUNTE

Roubo consumado a transeunte

C05028__ROUBO_CONS__DE_BICICLETA

Roubo consumado de bicicleta

C05031___ROUBO_CONS__A_POSTO_DE_ABA

Roubo consumado a posto de abastec. de combustiveis

C05032__ROUBO_COM_RESTRICAO_DE_LIB

Roubo com restrigdo de liberdade da vitima

C05099___ROUBO_CONS__OUTROS

Roubo consumado outros

C09001__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_RES

Roubo méo armada consumado a residéncia urbana

€09002__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_EST

Roubo médo armada consumado a estabelecimento bancéario

C09003___ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_JOA

Roubo méao armada consumado a joalheira/relojoaria

€09004__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A _ONI

Roubo méo armada consumado a dnibus/colet.

C09005__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_CAS

Roubo mao armada consumado a casa lotérica

€09007__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_DRO

Roubo méao armada consumado a drogaria/farmacia

C09008__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_PAD

Roubo méo armada consumado a padaria

C09009___ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_SUP

Roubo méo armada consumado a superm./mercearia

€09010__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_PRE

Roubo méao armada consumado a prédio comercial

€09014__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A RES

Roubo méo armada consumado a residéncia rural

C09015__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_EST

Roubo méao armada consumado a estabelecimento publico

C09016__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_DEP

Roubo méao armada consumado a depésitos em geral

C09017__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_GAR

Roubo méo armada consumado a garag. de dnibus/colet.

€09018___ROUBO_MAO_ARM__CONS__DE_VE

Roubo mao armada consumado de veic. automotor

C09019__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A PAS

Roubo méo armada consumado a passag. de dnibus / colet.

€09020__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_TAX

Roubo mao armada consumado a taxi

C09022___ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_CAM

Roubo méo armada consumado a caminh&o de bebidas

C09023__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_CAM

Roubo méo armada consumado a caminh&o de cigarros

C09024__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_CAM

Roubo méo armada consumado a caminh&o de carga

C09027__ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_TRA

Roubo méo armada consumado a transeunte

C09028__ROUBO_MAO_ARM__CONS_ DE_BI

Roubo mao armada consumado de bicicleta

C09031___ROUBO_MAO_ARM__CONS__A_POS

Roubo méao armada consumado a posto de abastec. comb.

C09032__ROUBO_MAO_ARM__CONS__COM_R

Roubo méao armada consumado com restricéo liberdade vitima

C09099___ROUBO_MAO_ARM__CONS__OUTRO

Roubo mao armada consumado outros

C13000__ LATROCINIO

Latrocinio

D01217___ESTUPRO_DE_VULNERAVEL

Estupro de vulneravel

D04001___ESTUPRO_TENT_

Estupro - tentativa

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa.

Para andlise dos dados, foi utilizada a analise de regressdo linear multipla pelo método stepwise, com
auxilio do com o auxilio do pacote estatistico para as ciéncias sociais SPSS (Statistical Package for the
Social Sciences) versdo 15.0.

A analise de regressdo linear tem por objetivo identificar uma modelagem cuja finalidade é explicar
0 comportamento de uma variavel dependente, ou variavel de estudo (), a partir das informacdes referentes
a um conjunto de variaveis explicativas (X), conforme descrito pela Férmula 1, apresentada na sequéncia
(SANZ, 2010).

Y =bo+biXy +bpXp + ...+ beXi + u (1)

Na Formula 1, “by, by, ..., by sdo chamados de coeficientes e representam a magnitude dos efeitos

de cada uma de as variaveis explicativas “Xj, Xo, ..., X¢” sobre a variavel dependente (Y). Ainda segundo a

r

Formula 1, “b,” € 0 coeficiente que representa um termo constante ou independente, e, o termo “u” indica o
erro do modelo analitico-preditivo (Y) em relagdio aos valores reais (Y) observados para a variavel estudada

(Y -Y) (SANZ, 2010).
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Em alguns casos, conforme observa Sanz (2010), desde que o0s pressupostos teoricos utilizados no
processo de investigacdo assim demandarem, e, ainda, considerando a significancia do valor parametro da
estatistica t do termo constante (b,), podem ser pesquisadas equacfes sem esse coeficiente. Nesse sentido,
seria gerada uma equacdo explicativa com a notacao descrita pela Formula 2.

Y =biX; + b Xo+ ...+ bXc+u (2)

Segundo Field (2009), método stepwise consiste em realizar a inclusdo e a exclusdo de cada uma das
variaveis explicativas passo a passo, até que se identifiguem somente aquelas variaveis que melhor se
adaptem a modelagem explicativa do comportamento da variavel de estudo.

Ao analisar os pressupostos basicos de modelagens analiticas baseadas na anélise de regressao linear,
Sanz (2010) destaca a existéncia de trés problemas que podem advir do emprego dessa técnica, e, portanto,
devem ser testados para a efetiva validacdo da modelagem pesquisada, ou seja, a autocorrelacdo residual, a
multicolinearidade e a heterocedasticidade.

A autocorrelacdo dos residuos surge quando os residuos (erros) apresentam correlagdo com a
variavel de estudo (FAVERO et al, 2009). Para avaliacio dos problemas dessa natureza, nessa investigacao,
foi utilizada a estatistica Dubin-Watson que, segundo Field (2009), deve apresentar valores proximos de 2,
e, ainda, sdo considerados realmente preocupantes os valores de uma estatistica de Durbin-Watson que se
apresentarem abaixo de 1,00 (um) ou acima de 3,00 (trés).

A multicolinearidade surge quando as variaveis explicativas apresentam correlacdo elevada entre si
(FAVERO et al, 2009). Para avaliacio dos problemas dessa natureza, foram utilizadas as estatisticas VIF
(variance inflation factor) e Tolerancia (tolerance). Segundo Field (2009), os valores desejados para a
estatistica VIF devem ser inferiores a 5,00 (cinco), e, para a estatistica de Tolerancia devem ser superiores a
0,20.

A heterocedasticidade surge quanto os residuos apresentam correlacdo com uma ou mais variaveis
explicativas (FAVERO et al, 2009). Segundo Field (2009) os residuos padronizados gerados pelo modelo
analitico baseado na regressao linear multipla devem apresentar distribuicdo normal para que seja descartada
a presenca de heterocedasticidade. Nesse sentido, para avaliagdo da normalidade desses residuos, foi
utilizado o teste Kolmogorov-Smirnov, cuja significancia do seu valor parametro (Asymp. Sig.: 2-tailed)
deve ser superior a 0,05, conforme observado por Field (2009).

Além da avaliagcdo dos pressupostos basicos das modelagens baseadas na analise de regresséao linear
multipla, foram utilizadas as estatisticas “t” e “f”, cujas finalidades séo, respectivamente, avaliar e descartar
a hipotese dos coeficientes da modelagem de pesquisa tenderem a zero, e, ainda, se a combinacéo linear das
variaveis explicativas identificadas na analise de regressdo linear exerceu influéncia estatisticamente
significante sobre a variavel de estudo, sendo que, em ambos 0s casos, seus valores parametros (sig. do

valor-p) devem ser inferiores a 0,05, para um nivel de confianca de 95% (FIELD, 2009).
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Adicionalmente, foi utilizado o coeficiente de correlagdo (R) e o coeficiente de determinagdo (R?),
ambos para avaliacdo geral da qualidade das modelagens explicativas daquelas duas modalidades de
violéncia (furtos e crimes violentos) analisadas nesta pesquisa. O coeficiente de correlagdo € um indicador
da forca da relagdo linear do comportamento das varidveis explicativas em relacdo a variavel de estudo,
contudo, sua interpretacdo € puramente matematica (FIELD, 2009). Por sua vez, o coeficiente de
determinacdo € uma medida da forca do relacionamento entre de duas ou mais variaveis correlacionadas, ele
indica o poder explicativo da modelagem pesquisada mediante o emprego da andlise de regressao linear
(FIELD, 20009).

Acerca das tipologias de estudos cientificos, Fachin (2001), Gil (2002) e Martins (2000) observam
que pesquisas do tipo empirico-analiticas caracterizam-se, principalmente, pela coleta, tratamento e analise
de dados de forma predominantemente quantitativa. Segundo Lakatos e Marconi (2008, p. 269), “no
método quantitativo, os pesquisadores valem-se de amostras amplas e de informacGes numeéricas
[.]".

Diante do exposto, a presente pesquisa pode ser classificada como um trabalho de natureza empirico-

analitica, devidamente apoiado em métodos quantitativos aplicados.

4 Analise dos Dados e Apresentacdo dos Resultados

Ao considerar que esta investigacdo teve por objetivo geral avaliar como caracteristicas externas
(externalidades urbanas) e caracteristicas demograficas dos bairros da cidade de Uberlandia-MG poderiam
constituir-se em possiveis determinantes da criminalidade relacionada aos furtos e, ainda, aos crimes
violentos registrados em 53 bairros daquela cidade, no ano de 2010, bem como, buscar identificar uma
modelagem descritiva da composicdo geral desses dois tipos de criminalidade, o relato do processo de
andlise dos dados e apresentacdo dos resultados foi dividida em duas se¢Bes secundérias distintas.

A primeira daquelas duas se¢Bes secundéarias abordou a analise dos furtos realizados nos bairros da
cidade alvo desse estudo. Por sua vez, a segunda parte abordou exclusivamente os crimes violentos

integrantes da amostra dessa pesquisa.

4.1 Anélise dos Dados e Apresentacdo dos Resultados Referentes aos Furtos

Ao aplicar a andlise de regressdo linear pelo método stepwise, foram identificados quatro modelos
explicativos das ocorréncias referentes aos furtos realizados na cidade Uberlandia-MG, no ano de 2010.
Sendo que, a modelagem com maior poder explicativo (maior R?) foi aquela composta pelo termo constante

e trés variaveis explicativas (modelo 3), conforme resumido na Tabela 1.
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Tabela 1 — Resumo das modelagens pesquisadas pela analise de regressdo linear®

Modelo | Correlacao Coeficiente de Erro Estatistica f Estatistica
(R) determinagéo (R?) padréo Valor-p Sign. do valor-p | Durbin-Watson
1 ,639@ 408 131,856 35,169 0,000
2 ,850®) 722 91,244 64,972 0,000
3 ,896© ,803 77,618 66,556 0,000 1,730

a Variaveis explicativas: (Constante), Qtd_domic

b Variaveis explicativas: (Constante), Qtd_domic, Preco_m2_lote

¢ Variaveis explicativas: (Constante), Qtd_domic, Preco_m2_lote, Qtd_habit_Gen_Masc
d Variavel dependente: FURTOS_CONSUMADOS; Método stepwise

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas andlises realizadas no SPSS.

Ainda segundo as informagdes resumidas na Tabela 1, observa-se que as modelagens pesquisadas
apresentam uma estatistica Dubin-Watson proxima de 2, conforme preconizado por Field (2009), o que
permite que seja descartada a hipdtese relacionada a existéncia de autocorrelagédo dos residuos.

Ao proceder a andlise dos coeficientes das modelagens identificadas a partir da analise de regressao,
foi observado que o modelo 3 apresentou problemas de multicolinearidade entre as variaveis explicativas
que o integraram, pois, conforme pode ser visto na Tabela 2, suas estatisticas VIF e de Tolerancia ficaram
muito acima de 5,00 e abaixo de 0,20, respectivamente. Nesse sentido, 0 modelo 3 ndo p6de ser validado,
apesar da combinacdo linear daquelas varidveis explicativas mostrar-se estatisticamente significante (sign.
do valor-p da estatistica “t” <0,05).

Tabela 2 — Anélise dos coeficientes das modelagens pesquisadas pela analise de regresséo linear®

Modelo Coeficientes Erro Estatistica t Anélise de colinearidade
padrdo Valor-p | Sign. do valor-p | Tolerancia VIF

1 (Constante) 9,830 32,538 ,302 , 764
Qtd_domic ,0450 ,008 5,930 ,000 1,000 1,000

2 (Constante) -85,340 25,832 -3,304 ,002
Qtd_domic ,0450 ,005 8,597 ,000 1,000 1,000
Preco_m2_lote ,264 ,035 7,517 ,000 1,000 1,000

3 (Constante) -51,373 23,244 -2,210 ,032
Qtd_domic ,145 ,023 6,354 ,000 ,037 26,710
Preco_m2_lote ,187 ,034 5,440 ,000 ,753 1,328
Qtd_habit_Gen_Masc -,076 ,017 -4,483 ,000 ,037 27,059

a Variavel dependente: FURTOS_CONSUMADOS; Método stepwise

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas analises realizadas no SPSS.

Ao considerar que o modelo 2, cuja composicdo foi formada por um termo constante e as variaveis
explicativas “quantidade de domicilio/bairro” (Qtd domic) e o “preco/m?/bairro (Preco_m2_lote),
apresentou estatisticas “t” com valores parametros inferiores a 0,05 e, ainda, estatisticas para diagnostico de
colinearidade desejaveis (VIF<5 e Tolerancia>0,20) (veja Tabela 2), esse passou a ser o modelo valido para
explicar 72,20% (R®x100 - veja Tabela 1) das ocorréncias referentes aos furtos registrados nos 53 bairros
que integraram a amostra dessa pesquisa.

Adicionalmente, conforme demonstrado na Tabela 3, o teste Kolmogorov-Smirnov, aplicado aos
residuos padronizados gerados pela modelagem explicativa 2, apresentou uma significancia estatistica

(Asymp. Sig.: 2-tailed) superior a 0,05, o que permitiu descartar a hipdtese de existéncia de
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heterocedasticidade, validando definitivamente a modelagem explicativa formada por um termo constante e

as variaveis “quantidade de domicilio/bairro” (Qtd_domic) e o “preco/m?/lote/bairro” (Preco_m2_lote).

Tabela 3 — Teste de normalidade de Kolmogorov-Smirnov aplicado aos residuos padronizados

Freq. 53
Parametros de Normalidade(a,b) Média ,0000000
Desvio-padréo ,98058068
Diferencas nas extremidades Absoluta 152
Positiva ,134
Negativa -,152
Kolmogorov-Smirnov Z 1,107
Asymp. Sig. (2-tailed) 172

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas analises realizadas no SPSS.

Ao realizar o estudo dos sinais dos coeficientes da modelagem 2, detalhada na Tabela 2 e
representada pela Formula 3, observa-se que tanto a “quantidade de domicilio/bairro” quanto o
“preco/m?/lote/bairro” apresentaram sinal igual ao da variavel de estudo (positivo). Nesse sentido, tanto a
variavel de estudo quanto as varidveis explicativas caminham no mesmo sentido, sou seja, quanto maior a
quantidade de domicilios por bairro e quanto mais caros os terrenos de um dos 53 bairros integrantes da
amostra de pesquisa, maiores serdo as ocorréncias relativas a furtos registradas naqueles bairros. Sendo que,
0 inverso também é verdadeiro.

Quantidade de furtosgor bairro, em 2010) = -85,340+0,045.(qtd. domicilio)+0,264.( preco/m?/lote)  (3)

Diante das evidéncias coletadas neste estudo, destaca-se que seus resultados permitem corroborar 0s
achados de Lobo e Fernandez-Carrera (2003), pois, foi observado que os bairros mais urbanizados fazem
com que a quantidade de furtos se eleve, e, no sentido contrario, menores quantidades de domicilios fazem
com gue as quantidades de furtos diminuam.

Por outro lado, as evidéncias desta investigagdo ndo corroboraram com os resultados do estudo de
Lemos, Santos Filho e Jorge (2005). Pois, naquela pesquisa foi observado que a densidade demografica dos
bairros, entre outros fatores, era determinante da criminalidade contra a propriedade, ja neste trabalho, todas
as variaveis demograficas relacionadas as quantidades de habitantes (total de habitantes, quantidade de
habitantes do género masculino e quantidade de habitantes do género feminino) ndo foram consideradas
estatisticamente significativas para explicar os furtos registrados nos bairros da cidade alvo deste estudo.

Para identificacdo da composicdo geral da criminalidade relacionada aos furtos registrados nos
bairros integrantes da amostra dessa investigacgdo, foi realizada a andlise de regressdo da quantidade total de
furtos, por bairro, em relacdo as quantidades detalhadas por tipos de furtos, que totalizaram as 9.017
ocorréncias de furtos registradas na cidade de Uberlandia-MG, em 2010.

A modelagem explicativa da composi¢do dos furtos apresentou uma estatistica de Durbin-Watson de
2,047, uma significancia do valor parametro da respectiva estatistica “f” menor que 0,05, e, ainda, um

coeficiente de determinacdo de 0,99998. E, com base nas informacg6es apresentadas na Tabela 4, observam-
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se furtos das mais variadas naturezas na composicdo dos totais observados para cada bairro, ou seja, a
observacOes vao desde furtos consumados aos transeuntes de vias publicas, passando por furtos de veiculos
automotores de naturezas diversas, até furtos realizados em estabelecimentos publicos, privados e

comerciais diversos.

Tabela 4 — Anélise dos coeficientes da modelagem pesquisada pela analise de regressdo linear®” para
detalhamento da composicédo dos furtos integrantes da amostra de pesquisa

Modelo Coeficientes Erro Estatistica t Analise de colinearidade
padréo Valor-p Sign. do Tolerancia VIF
valor-p
ANSEUNTE EMLwIA | 90| o8| w002 | 00| o) et
SIDENGIA o e om) mae| 00| o os|  a7e
ROMB EM VEICAU | LOZT| o) 7ases| o00| o%| 781
TAB.COMERCIAL .~ | 98| o] om2| 0| ou| T
ROME RESIDENGIA | L0%0| o2| med| 00| o] 135
CAUTOMOVEL | el e zsa| 0| o om|  2ew
ROMBOUTROS .| 3| o] 23| 0| om|  um
CBICICLETA oo | om| o) 2es| 00| 0| 10413
SOMS EM ESTAB 0| Lo1| o) 2em| 000 | oo7|  ua0geT
ROME PREDIO.COM | 10| ow| mgm| e T
ggi?gl—ggiglzo_—gﬁ INS—PA 1,259 ,072 17,431 ,000 025 40,642
CMOTGUICIETA | | o oss| o) o00| o os| uas
PRESAIDE ONBUS | 6V8| 20| 2| o05| s 3e
CR:004I\(/)|}38__|§SUCRJ|? KE:P%’\QS—AR 1,463 ,128 11,392 ,000 ,338 2,959
ROMBIGREIATEM .| 82| 4] eme| 00| 3wl 209
TABPUBLICO | | | a0l 00| om| 12973
CR:OO4,\(/)IOBB_—SFGJ§ETF?MS\CAJEIS—AR 1,872 ,281 6,671 ,000 ,298 3,350
_mboEoumo | M| sl el el el
ROME DROGARIAF . | 2%7| 8| a0l 05| 29| a3
fgio&?ﬁiﬂqg_%—_%ﬁ\’ﬂ\l S_DE 1,062 ,390 2,724 ,010 ,338 2,957

a Variavel dependente: FURTOS_CONSUMADOS; Método stepwise
b Regresséo linear passando pela origem, portanto, sem termo constante

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas analises realizadas no SPSS.

Acerca da modelagem pesquisada para identificar o detalhamento das ocorréncias relativas aos furtos
integrantes da amostra de pesquisa, conforme pode ser observado nas duas Gltimas colunas da Tabela 4,
algumas daquelas variaveis explicativas apresentaram estatisticas VIF e Tolerancia indicativas da presenca
de multicolinearidade. Contudo, deve-se levar em conta que todas aquelas variaveis explicativas

contribuiram para o somatério total das quantidades de furtos observadas em cada um dos bairros
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integrantes da amostra de pesquisa. Logo, poderia ser considerada previsivel a existéncia de correlagédo entre
tais variaveis explicativas.

Por outro lado, ao considerar que tanto a varidvel de estudo quanto as varidveis explicativas estdo na
mesma unidade de medida (quantidades de ocorréncias), e, ainda, que a modelagem pesquisada para
detalhamento ndo contemplou um termo constante e, mesmo assim, 0 seu coeficiente de determinacdo foi
muito elevado (R*=0,99998), o valor dos coeficientes encontrados oferecem uma boa dimensdo do quanto
cada tipo de crime contribuiu para formacdo da quantidade total de furtos observados nos 53 bairros

integrantes da amostra dessa pesquisa.

4.2 Analise dos Dados e Apresentacdo dos Resultados Refrentes aos Crimes Violentos
Ao realizar a anélise de regresséo linear considerando como varidvel de estudo a quantidade total de
crimes violentos cujas ocorréncias foram registradas na cidade Uberlandia-MG, no ano de 2010, foi

identificado apenas um modelo explicativo, conforme demonstrado na Tabela 5.

Tabela 5 — Anlise dos coeficientes das modelagens pesquisadas pela analise de regresséo linear®

Modelo Coeficientes Erro Estatistica t Anélise de colinearidade
padrdo Valor-p | Sign. do valor-p | Tolerancia VIF
1 (Constante) -,230 5,845 -,039 969
Qtd_domic 015 ,001 11,343 ,000 1,000 1,000

a Variavel dependente: CRIMES_VIOLENTOS; Método stepwise
Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas andlises realizadas no SPSS.

Apesar do modelo em questdo apresentar uma estatistica de Durbin-Watson de 2,136, uma
significancia do valor parametro da estatistica “f” menor que 0,05, e, ainda, um coeficiente de determinagao
(R? de 0,716, a modelagem pesquisada inicialmente apresentou um termo constante com coeficiente
invalido, pois, a significancia do valor parametro da sua estatistica ‘t” foi maior que 0,05, conforme
demonstrado na Tabela 5.

Diante da constatagdo de que o coeficiente do termo constante poderia fazer com que a modelagem
pesquisada tendesse a zero (sign. do valor-p da estatistica t > 0,05), procedeu-se uma nova pesquisa,
mediante aplicacdo da andlise de regressao linear pelo método stepwise, porém, contemplando a exclusao do
termo constante.

A exclusdo do termo constante fez com que o coeficiente de determinacéo (R?) se elevasse para 0,89,
conforme pode ser observado na Tabela 6. Essa evidéncia é um indicio da existéncia de uma forte relagéo de
dependéncia entre a variavel de estudo e a Unica variavel explicativa considerada estatisticamente relevante,

ou seja, a quantidade de domicilios.

Tabela 6 — Resumo das modelagens pesquisadas pela analise de regressao linear®

Modelo| Correlagédo Coeficiente de Erro Estatistica f Estatistica
(R) determinagéo (R%®|  padrao Valor-p Sign. do valor-p | Durbin-Watson
1 ,943(b) ,890 23,458 420,942 0,000 2,137

a Para a regressao através da origem (modelo sem intercepto).
b Variaveis explicativas: Qtd_domic
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¢ Variavel dependente: CRIMES_VIOLENTOS; Método stepwise
d Regressdo linear passando pela origem.

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas analises realizadas no SPSS.

Adicionalmente, as informacdes contidas na Tabela 6 permitem inferir que a inexiste a possibilidade
da variavel explicativa ndo exercer qualquer influéncia sobre a varidvel de estudo, uma vez que a
significancia do valor parametro da estatistica “f” do modelo foi inferior a 0,05. Também ¢é possivel
constatar que a estatistica Durbin-Watson estd muito proxima de 2,00, o que descarta a existéncia de
problemas relacionados a autocorrelacdo residual. Tudo isso reforca a evidéncia de que a variavel
“quantidade de domicilios por bairro” ¢ um forte direcionador da criminalidade violenta observa na amostra
dessa pesquisa.

Uma vez que a analise de regressdo pelo método stepwise so identificou uma variavel explicativa,
automaticamente, rejeita-se a hipdtese de multicolinearidade. Também pode-se negar a hipdtese do
coeficiente da variavel explicativa “quantidade de domicilios” tender a zero, pois, a significancia da

respectiva estatistica “t” foi inferior a 0,05, conforme informagdes resumidas na Tabela 7.

Tabela 7 — Anélise dos coeficientes das modelagens pesquisadas pela analise de regresséo linear®

Modelo Coeficientes Erro Estatistica t Anélise de colinearidade
padrdo Valor-p | Sign. do valor-p | Tolerancia VIF
1 | Qtd_domic 015 001 20,517 000 1,000 1,000

a Variavel dependente: CRIMES_VIOLENTOS; Método stepwise
b Regresséo linear passando pela origem.

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas andlises realizadas no SPSS.

O teste Kolmogorov-Smirnov, aplicado aos residuos padronizados gerados pela modelagem
pesquisada pela analise de regressdo indica a existéncia de distribuicdo normal, conforme informacdes
resumidas na Tabela 8. Logo, uma vez que a significancia estatistica (Asymp. Sig.: 2-tailed) daquele teste foi
superior a 0,05, descarta-se a hipdtese de existéncia de heterocedasticidade, o que permite validar

definitivamente a modelagem explicativa baseada na “quantidade de domicilio/bairro”.

Tabela 8 — Teste de normalidade de Kolmogorov-Smirnov aplicado aos residuos padronizados

Freq. 53
Parametros de Normalidade(a,b) Média -,0030331
Desvio-padréo ,99999531
Diferengas nas extremidades Absoluta ,081
Positiva ,081
Negativa -,062
Kolmogorov-Smirnov Z 0,590
Asymp. Sig. (2-tailed) 877

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas analises realizadas no SPSS.

Diante do exposto, segundo a amostra e as variaveis escolhidas para esse estudo, pode-se afirmar que

as ocorréncias relacionadas aos crimes violentos registrados na cidade de Uberlandia em 2010 foram
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direcionadas somente pela quantidade de domicilios existente em cada bairro, conforme a equacéo

explicativa cuja notacao é dada pela Férmula 4.

Quantidade de crimes violentospor bairro, em 2010) = 0,015.(qtd. domicilio) 4)

Essa evidéncia corrobora os achados de Cano e Santos (2002), Lobo e Fernandez-Carrera (2003),
Oliveira (2005), e, ainda, Lemos, Santos Filho e Jorge (2005), pois, semelhante ao que aconteceu na
presente pesquisa, em todos aqueles estudos foram identificadas evidéncias de que varidveis espaciais
relacionadas a bairros exerciam influéncia significativa sobre a criminalidade analisada. Sendo que, do
ponto de vista puramente empirico, tal evidéncia também parece l6gica, pois, a probabilidade de ocorréncias
de crimes em regibes com maiores nimeros de residéncia tende a ser muito maior do que em regides menos
habitadas.

Com especial atencdo ao trabalho de Lemos, Santos Filho e Jorge (2005), cujos resultados sdo
divergentes dos encontrados na presente pesquisa, nenhuma das varidveis demogréficas utilizadas neste
trabalho pode ser considerada explicativa da quantidade de crimes violentos observada nos bairros da cidade
alvo desse estudo.

Para andlise da composicao geral da criminalidade violenta, foi realizada a analise de regressao da
quantidade total de crimes, em cada bairro, tendo como variaveis explicativas as quantidades detalhadas por
tipos de crimes violentos, cujo total foi de 2.907 ocorréncias registradas na cidade de Uberlandia-MG, em
2010. Sendo que, a modelagem encontrada apresentou uma estatistica de Durbin-Watson de 2,019, uma
significancia do valor parametro da respectiva estatistica “f” menor que 0,05, e, ainda, um coeficiente de
determinagdo(R?) de 0,99984.

Diferentemente do que aconteceu com o detalhamento das ocorréncias de furto, no detalhamento da
criminalidade violenta foi observada uma predominancia da criminalidade relacionada aos roubos, com
especial atencdo aos crimes praticados com auxilio de armas, conforme pode ser percebido a partir da

andlise das informacdes contidas na Tabela 9.

Tabela 9 — Analise dos coeficientes da modelagem pesquisada pela analise de regressao linear®” para
detalhamento da composigédo dos crimes violentos integrantes da amostra de pesquisa

Modelo Coeficientes Erro Estatistica t Analise de colinearidade
padrao Valor-p Sign. do Tolerancia VIF
valor-p

C09027___ _ROUBO_MAO_A

RM_CONS_ATRA | M6} 06 20ms) ool I 0298
B04001___HOMICIDIO TE

NTADO_ | by e eest) il N s N 43
09010 ROUBO MAO A

RM_CONs_APRE | M0} 078 1508 ol I oL B
C05027___ROUBO_CONS_

_ATRANSEUNTE | PO4T) 03] 3089 00 S I
C09001___ ROUBO_MAO_A

RM_CONS_AREs | M%) M8 96% ) e I el 0%

C05018__ROUBO_CONS_ | 1519 | 229 6633 | 000 . 568 | 1762
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_DE_VEIC_AUTOM | |
R _coNs ares | LS| el wrew| el sl o
Mo DU D | 1| el e e el e
(é(':/?o_lgmgi%i(_)\_/l\éle_A 889 053 16,762 000 110 9,095
A coms asgp | LS| | el ol e
ESTRICRODELR | AWR| 3000 el ol sl s
gg/?féﬁgiﬁgﬁhgmﬁ 982 235 4179 000 334 2,996
RN CONS AONI | 12| | 2| o00| s0s| 1978
RN CONS COMLR | 8®| | asal
fg%g%:ﬁ:RL()Eﬁio—CONS— 975 171 5,685 000 316 3,165
CAPADRRIA | zas| oem| o ses| oL osw| s
CAPREDIODEMA | 30| 2| am| 9| es| s
fgingg&ROUBO—CONS— 2,445 668 3,658 001 260 3,849

a Variavel dependente: FURTOS_CONSUMADOS; Método stepwise
b Regresséo linear passando pela origem, portanto, sem termo constante

Fonte: elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa e nas andlises realizadas no SPSS.

O Codigo Penal Brasileiro (BRASIL, 1940) define furto como o ato de subtrair, para si ou para
outrem, coisa alheia movel, e, ainda, define roubo como o ato de subtrair coisa movel alheia, para si ou para
outrem, mediante grave ameaca ou Violéncia a pessoa, ou depois de havé-la, por qualquer meio, reduzindo a
impossibilidade de resisténcia por parte da vitima. Ou seja, a diferenca central entre essas duas modalidades
criminais, reside no emprego de violéncia, existente nos casos de roubo e ausente no furto (ACQUAVIVA,
2009).

Nesse sentido, a andlise das varidveis integrantes da modelagem que fornece o detalhamento da
tipologia da criminalidade violenta em estudo nessa investigacdo indica que, salvo pelos casos de homicidio
tentando (1 variavel), homicidio consumado(l variavel), roubo a transeunte (1 variavel), e, outras 3
modalidades de roubos de natureza diversa, todas as demais variaveis explicativas referem-se a roubos a
mdo armada de diversas naturezas (11 variaveis), o que pode ser um forte indicativo da violéncia
relacionada a criminalidade observada na cidade de Uberlandia-MG, segundo a amostra utilizada nesse

estudo.

5 Consideracdes Finais

Ao avaliar como externalidades urbanas e varidveis demograficas dos bairros da cidade de
Uberlandia-MG poderiam constituir-se em possiveis determinantes da criminalidade relacionada a furtos e
crimes de natureza violenta, essa investigacdo identificou duas variaveis direcionadoras daquelas
modalidades criminais.

Na primeira modelagem, foi detectado que a quantidade de domicilios e 0 prego/mzllote, ambos

observados nos 53 bairros analisados nessa investigacdo, foram estatisticamente relevantes no
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direcionamento das ocorréncias da criminalidade relacionada ao ato de subtrair, para si ou para outrem,
coisa alheia mdvel sem o emprego da violéncia fisica ou ameaca, portanto, aos furtos. Na segunda
modelagem, foi detectado que somente a quantidade de domicilios foi considerada estatisticamente relevante
no direcionamento das ocorréncias relacionadas a criminalidade violenta, na cidade de Uberlandia-MG.

Adicionalmente, foram identificados dois modelos, também baseados na analise de regresséo linear,
capazes de fornecer um apreciavel detalhamento do perfil da composicdo daquelas duas modalidades
criminais.

As evidéncias coletadas a partir desse estudo permitiram, também, corroborar os resultados de outros
trabalhos de natureza correlata. Sendo que, por outro lado, percebeu-se uma divergéncia muito significativa
dos resultados do estudo realizado por Lemos, Santos Filho e Jorge (2005), no que se refere a influéncia de
varidveis demogréficas nas observacgdes referentes a criminalidade urbana.

Como principal limitagdo, destaca-se o fato dessa pesquisa ter utilizado uma amostra néo
probabilistica, o que impede a generalizacdo dos seus resultados. Mas, a despeito disso, espera-se que 0S
seus achados possam ser somados aos resultados de outros estudos e, assim, contribuir para o debate e a

pesquisa cientifica relacionada a criminalidade e a violéncia.
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